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Decision Tree | 89,29% | 89,28% |  87.80% 88.10%

Berdasarkan hasil perbandingan pada tabel 8, akurasi tertinggi terdapat pada penelitian sebelumnya yang memiliki
akurasi sebesar 99,40% dengan model bahasa Naive Bayes dan feature extraction N-Gram, adapun juga model
bahasa SVM dengan akurasi 98,80% dengan feature extraction TF-IDF yang dicapai oleh penelitian sebelumnya.
Untuk Random Forest dan Decision Tree pengujian yang dilakukan memiliki akurasi tertinggi dibanding
penelitian sebelumnya sebesar 97,21% untuk Random Forest dan 90,36% untuk Decision Tree dengan feature
extraction N-Gram. Didapatkan hasil pebandingan sebagai berikut dimana penelitian yang dilakukan Nugraha dan
Romadhony menggunakan jumlah data training dan data test yang lebih besar dibandingkan pengujian yang
dilakukan pada tugas akhir ini sehingga memiliki akurasi yang lebih tinggi dari seluruh hasil pengujian yang
dilakukan.

5. Kesimpulan

Identifikasi bahasa daerah dengan menggunakan metode Multinomial Naive Bayes dapat menghasilkan akurasi
yang baik untuk menggunakan jumlah n-gram yang singkat yakni 1-gram (unigram) hingga 2-gram (bigram) dan
akurasi model bahasa meningkat dengan bertambahnya jumlah data latih yang diberikan. Rata-rata akurasi yang
dihasilkan pada Naive Bayes dan F-measure sebesar 98,86%. Adapun untuk range n-gram 3-gram dan 4-gram
nilai akurasi yang dihasilkan hanya sebesar 49,5% dikarenakan kalimat yang digunakan umunya dicampur dengan
bahasa lain sehingga saat melakukan klasifikasi kata yang asalnya bahasa asing menjadi fitur dalam suatu tersebut.
Adapun jumlah data latih mempengaruhi akurasi pada model bahasa, sehingga semakin banyak data latih maka
akurasi pada model bahasa semakin tinggi. Dengan hasil perbandingan yang dilakukan model yang dibangun saat
ini belum dapat mencapai hasil yang lebih tinggi dari penelitian sebelumnya,
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